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摘　要：根据２０１７年９月２０日至１２月３１日在毛里塔尼亚海域１１２个站点的调查数据，研究日本鲭（Ｓｃｏｍｂｅｒ
ｊａｐｏｎｉｃｕｓ）的时空分布规律，并采用分位数回归的方法对随机选取的７８％的站点数据建立其单位捕捞努力量
渔获量（ｃａｔｃｈｐｅｒｕｎｉｔｅｆｆｏｒｔ，ＣＰＵＥ）与叶绿素ａ浓度、海表面温度、海表面盐度的关系模型，并利用剩余２２％
的站点数据验证所建立的模型的有效性，利用广义加性模型（ＧＡＭ）评价环境因子的影响程度。根据分位数
模型，计算日本鲭的栖息地综合指数（ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｈａｂｉｔａｔｉｎｄｅｘ，ＩＨＩ），对建模站点和验证站点的ＣＰＵＥ实测值与
预测值进行Ｗｉｌｃｏｘｏｎ（符号秩）检验，用Ｓｐｅａｒｍａｎ相关系数结合双尾检验，检验其ＣＰＵＥ实测值与预测值之间
的相关性，分析ＩＨＩ与ＣＰＵＥ的关系。结果表明：海表面温度对日本鲭 ＣＰＵＥ的影响最显著，其次是温盐的交
互作用和海表面盐度，叶绿素ａ浓度对其无显著影响；建模站点和验证站点的 ＣＰＵＥ预测值与实测值间皆无
显著性差异；ＩＨＩ模型对ＣＰＵＥ具有良好的预测效果；ＩＨＩ分布较高的海域为１７°２５′Ｗ～１７°４５′Ｗ和２０°１５′Ｎ～
２０°４５′Ｎ。根据上述结果，建议我国渔船在下半年作业时，作业范围应集中在１７°２５′Ｗ～１７°４５′Ｗ和２０°１５′Ｎ～
２０°４５′Ｎ区域，以提高渔获产量。
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　　日本鲭（Ｓｃｏｍｂｅｒｊａｐｏｎｉｃｕｓ）为近海中上层鱼
类，在０～３００ｍ的水层栖息，在太平洋和大西洋
温带水域以及大陆架及其邻近海域广泛分布，灯

光围网是主要捕捞方式之一［１３］。毛里塔尼亚海

域地处几内亚湾暖流和加纳利寒流交汇区，伴随

较强的涌升流，初级生产力较高，是西北非重要

渔场之一［４］。我国渔船从２００６年开始在毛里塔
尼亚海域捕捞日本鲭等中上层鱼类，毛里塔尼亚

２０１５—２０１９年渔业规划中，第一条就是要更好地
保护海洋渔业资源，更大力度地开发中上层渔业

资源。因此，研究毛里塔尼亚海域以日本鲭为例

的小型中上层渔业资源分布十分必要。

目前国外学者对日本鲭的研究主要集中在

生物学，如 ＡＬＬＡＹＡ等［５］和 ＭＡＣＨＡＤＯ等［６］分

别研究了大西洋日本鲭的形态变异和肝脏转录

组的重装和标记。国内学者主要利用栖息地适

宜性指数（ＨＳＩ）模型和广义加性（ＧＡＭ）模型对

中国近海的日本鲭进行研究，如：ＹＵ等［７］利用

２００６—２０１３年东海日本鲭的数据建立栖息地适
宜性指数模型，并用２０１４—２０１５年的数据验证，
得出最佳 ＨＳＩ模型能够有效地预测日本鲭的生
境适宜性；ＬＩ等［８］利用ＨＳＩ模型确定东海日本鲭
每个月的热点；王从军等［９］通过 ＧＡＭ模型分析
海洋环境要素对东、黄海日本鲭的资源丰度的影

响；李显森等［１０］利用渔获量重心法、ＧＡＭ模型等
方法研究了１—８月中东大西洋中部海域鲭鱼渔
场的时空变化。随着 ＧＩＳ技术的发展，ＨＳＩ模型
在渔业领域中的应用日渐成熟且有其他生境模

型不具备的优越性［１１］，但在生境资料获取的客观

性和全面性、ＳＩ曲线的可靠性、样本反映总体数
据的代表性以及模型结构等方面尚存在一定局

限性［１２］，且其假设前提中存在弊端［１３］，根据实测

数据对模型不断修正才能逐步提高预测的准确

性；ＧＡＭ模型能够较好评估环境因子对资源的影



６期 宋利明，等：毛里塔尼亚海域日本鲭时空分布与海洋环境的关系

响程度，但无法准确地反映出测量因素与生物量

之间的关系［１４］。分 位 数 回 归 模 型 最 早 由

ＫＯＥＮＫＥＲ等［１５］提出，已在研究鱼类的栖息地综

合指数方面得到了应用［１６１７］，相对 ＨＳＩ、ＧＡＭ模
型，分位数回归模型能够克服传统的相关和回归

统计中的不足，并考虑各个环境因子对日本鲭分

布的影响权重的不同条件及其相互作用。本文

根据２０１７年在毛里塔尼亚海域测定的海洋环境
数据以及日本鲭的渔获率统计资料，用分位数回

归和ＧＡＭ模型探究日本鲭时空分布与海洋环境
的关系，旨在进一步了解日本鲭在毛里塔尼亚海

域的时空分布特征，准确预报渔情，为提高我国

渔船在此海域的作业效率，为毛里塔尼亚养护和

管理日本鲭等小型中上层渔业资源提供参考。

１　材料与方法

１．１　调查方法
１．１．１　调查船及基本信息

“福远渔０９７”灯光围网船总长４９．９５ｍ，型
宽８．６０ｍ，型深４．００ｍ。设计吃水３．３０ｍ，设计
排水量８９６．９０ｔ，主机功率为８２８ｋＷ，航速为６～
１１ｋｎ，鱼舱容量１９０ｍ３，油舱容积１２０ｍ３，淡水舱
容积４７ｍ３。航区为国际Ⅰ区。
１．１．２　调查时间、海域及站点分布

调查时间为 ２０１７年 ９月 ２０日至 １２月 ３１
日。调 查 海 域 为 １６°２８′Ｗ ～１７°５９′Ｗ 和

１７°５０′Ｎ～２０°５８′Ｎ。作业时，当天的下网位置记
录为对应的站点位置，共１１２个调查站点。随机
选择７８％的站点数据用作建模，剩下２２％的站点
数据用以模型验证，站点分布见图１。部分建模
站点和验证站点出现重合，原因是这些站点的下

网位置相同。

１．１．３　调查的渔具渔法
“福远渔０９７”所用围网网具主体由网衣、包

铅绳、浮子、上纲和下纲组成，网口网衣拉直周长

约１６４３．４ｍ，网口至囊端拉直长度约１１６ｍ，上
纲长度约８０９．８４ｍ，下纲长度约７６１．４４ｍ。
１．１．４　调查仪器、方法及内容

利用渔船上的全球定位仪记录每天放网开

始时的经纬度，同时记录渔获质量。调查站点预

先确定，但实际调查位置与计划站点存在一定偏

差。每日放网后或起网前，使用加拿大型号为

ＸＲ６２０的多功能水质仪，测量调查站点海表面

的叶绿素ａ浓度、海表面温度以及盐度数据。

图１　毛里塔尼亚海域调查站点
Ｆｉｇ．１　Ｍｏｄｅｌｉｎｇｓｉｔｅｓａｎｄｖｅｒｉｆｉｃａｔｉｏｎ
ｓｉｔｅｓｉｎｔｈｅｗａｔｅｒｓｎｅａｒＭａｕｒｉｔａｎｉａ

１．２　数据处理方法
１．２．１　ＣＰＵＥ的计算方法

单位捕捞努力量渔获量（ｃａｔｃｈｐｅｒｕｎｉｔｅｆｆｏｒｔ，
ＣＰＵＥ）通常用来表示鱼类资源丰度的相对指数，
是对某个渔业资源进行评估的基本内容之一［１８］。

船上所得到的直接数据为渔获量，建立关系模型

前，需要计算日本鲭的ＣＰＵＥ值，记为Ｒ。计算方
法如下：

Ｒｉ＝
Ｃｉ
ｎｉ

（１）

式中：Ｒｉ为ｉ站点的当天 ＣＰＵＥ值，ｔ／网；Ｃｉ为在
ｉ站点当天的渔获量，ｔ；ｎｉ为ｉ站点当天的网次数
量，网。对ＣＰＵＥ数据进行了非参数检验，ＣＰＵＥ
符合正偏态分布。

１．２．２　海洋环境因子值的计算方法
海洋环境因子数据为各站点１０ｍ以内所测

得的各海洋环境因子数据的算术平均值［１７］。

９６８
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１．３　分位数回归建模
１．３．１　对变量多重共线性分析

为排除海表面叶绿素 ａ浓度、海表面温度以
及海表面盐度间可能存在的高相关性，建模前对

环境因子间进行多重共线性分析，删除具有多重

共线性的环境变量。根据方差扩大因子 ＶＩＦ判
断变量之间是否存在共线性（ＶＩＦ＜１０）［１９２０］。多
重共线性分析在ＳＰＳＳ２３．０中实现。
１．３．２　建立日本鲭ＣＰＵＥ预测模型

分位数回归建模的具体方法参照文献［２１］。
分位数回归分析采用由美国地理调查局中陆生

态科学研究中心开发的统计学软件Ｂｌｏｓｓｏｍ［１７］完
成。

通过对环境变量多重共线性分析，确定进行

建模的环境变量，根据建模站点的单位捕捞努力

量渔获量（Ｒｉ）、叶绿素 ａ浓度、海表面温度、海表
面盐度及其交互作用项建立日本鲭ＣＰＵＥ与海洋
环境因子的关系模型，其一般形式为

Ｒｉ＝Ｃ＋ａｘＣｈｉ＋ｂｘＴｉ＋ｃｘＳｉ＋ｄｘＣｈＴｉ＋
ｅｘＣｈＳｉ＋ｆｘＴＳｉ＋ε （２）

式中：Ｃ为常数项；ａ～ｆ为自变量的系数；ｘＣｈＴｉ表
示叶绿素 ａ浓度和海表面温度的交互作用项；
ｘＣｈＳｉ表示叶绿素ａ浓度和海表面盐度的交互作用
项；ｘＴＳｉ表示海表面温度和海表面盐度的交互作
用项；ε为误差项，通常假设其均值为０，方差为
δ２；ｉ表示站点号数，如 ｘＣｈｉ表示在 ｉ站点的叶绿
素ａ浓度。
１．４　ＧＡＭ评价环境因子对ＣＰＵＥ的影响

分位数回归完成建模后，利用 ＧＡＭ模型对
环境因子与 ＣＰＵＥ的关系进行分析，评价各环境
因子对ＣＰＵＥ的影响程度。ＧＡＭ的表达式：

Ｒ＝ｓ（ｘＣＨ）＋ｓ（ｘＴ）＋ｓ（ｘＳ）＋ｓ（ｘＣＨＴ）＋
ｓ（ｘＣＨＳ）＋ｓ（ｘＴＳ）＋ε （３）

式中：Ｒ为ＣＰＵＥ值；ｓ为自然立方样条平滑函数；
ε表示残差，Ｅ（ε）＝０，ε＝δ２符合正态分布。

根据 赤 池 信 息 准 则 （ａｋａｉｋｅｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ
ｃｒｉｔｅｒｉｏｎ，ＡＩＣ）选择ＡＩＣ最小值的信息统计量，逐
步去除或添加变量以得到最佳模型［２２］。利用

ＡＩＣ准则检验逐步调整模型的拟合程度，ＡＩＣ越
小，拟合效果越好。利用 Ｆ检验评价环境因子对
ＣＰＵＥ影响的显著性［２３］。有关 ＧＡＭ的操作通过
Ｒ３．６．１软件实现。

１．５　栖息地综合指数（ＩＨＩ）计算方法
ＨＳＩ是对特定种类的潜在栖息地进行量化，

并使用０～１之间的数值来描述最佳结构的适合
性［２４２５］，ＩＨＩ是基于“鱼类栖息地”和“栖息地适
宜性指数”的概念而提出的，不同的种类、种群和

调查数据可得出不同的“栖息地适宜性指

数”［２５］。根据关系模型，得出建模站点和验证站

点的预测ＣＰＵＥ，按照下列公式计算得出日本鲭
在不同站点的ＩＨＩ值（记为Ｉ）：

Ｉｉｊ＝
Ｒｉｊ
Ｒｍａｘｊ

（４）

式中：Ｒｉｊ是指 ｊ组（ｊ＝１为建模站点；ｊ＝２为验证
站点）ｉ站点的 ＣＰＵＥ预测值；Ｒｍａｘｊ是指 ｊ组中
ＣＰＵＥ预测值中的最大值。
１．６　ＩＨＩ模型预测能力的验证和评价

把验证站点的环境数据逐一代入关系模型

中，使用 ＳＰＳＳ２３．０软件，通过计算日本鲭的
ＣＰＵＥ实际值与预测值之间的 Ｓｐｅａｒｍａｎ相关系
数（秩相关系数）［２６］，结合双尾检验对ＩＨＩ模型的
预测能力进行评价。

用Ａｒｃｍａｐ１０．３作图得出建模站点和验证站
点的ＩＨＩ等值线与实测ＣＰＵＥ的分布图。将验证
站点的实测ＣＰＵＥ值除以其中的最大值得出ＩＨＩ′
（记为Ｉ′），用 Ｅｘｃｅｌ作出 ＩＨＩ′和 ＩＨＩ的变化趋势
图，定性评价模型的预测能力。

Ｉ′ｉ＝
Ｒｉａ
Ｒｍａｘａ

（５）

式中：Ｒｉａ是指ｉ站点的实测ＣＰＵＥ；Ｒｍａｘａ是指实测
ＣＰＵＥ中的最大值。

２　结果

２．１　多重共线性诊断结果
利用ＳＰＳＳ对海表面温度（ＳＳＴ）、叶绿素 ａ浓

度、海表面盐度进行共线性诊断分析，结果如表１
所示。ＶＩＦ值都低于１０，说明环境因子间无共线
性，可用这些环境变量进行建模。

拟合得出的最佳预测模型如下：

Ｒｉ＝６０５．３３０１－８１．２４８７ｘＴｉ－１８．０５０７ｘＳｉ＋
２．３０９２ｘＴＳｉ（Ｑ＝０．８５） （６）

　　由式（６）可知，影响日本鲭 ＣＰＵＥ的海洋环
境因素包括海表面温度、海表面盐度和温盐交互

项，Ｐ依次为０．００５、０．０３２和０．０２４。

０７８
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表１　多重共线性诊断结果
Ｔａｂ．１　Ｍｕｌｔｉｃｏｌｌｉｎｅａｒｉｔｙｄｉａｇｎｏｓｉｓｒｅｓｕｌｔｓ

变量 Ｖａｒｉａｂｌｅ 显著性Ｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｃｅ 容差Ｔｏｌｅｒａｎｃｅ ＶＩＦ

叶绿素ａ浓度 Ｃｈｌ．ａ ０．０４６ ０．９４９ １．０５３
海表面温度 ＳＳＴ ０．０３３ ０．８３６ １．１９６
海表面盐度 ＳＳＳ ０．０２２ ０．８６７ １．１５３

２．２　分位数回归得出的预测模型
利用Ｂｌｏｓｓｏｍ建立ＣＰＵＥ与海洋环境的关系

模型，将每次拟合得出的模型系数和对应的 Ｐ记

录下来，取分位数（用Ｑ表示）最高的模型为最佳
模型。见表２。

表２　最佳ＣＰＵＥ预测模型的参数估计
Ｔａｂ．２　ＥｓｔｉｍａｔｉｏｎｏｆｐａｒａｍｅｔｅｒｓｏｆｔｈｅｏｐｔｉｍａｌＣＰＵＥｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｏｄｅｌ

常数项及系数

Ｃｏｎｓｔａｎｔａｎｄｃｏｅｆｆｉｃｉｅｎｔ
分位数ＱＱｕａｎｔｉｌｅ

０．３０ ０．４０ ０．５０ ０．６５ ０．７５ ０．８５
Ｃ －８６８９．４８０２ －４３２８．９６１２ ６２３．８０１２ ７９８．３２９３ ９６５．３０２３ ６０５．３３０１
ａ － － － － － －
ｂ －１０２８．３２ －９６３．７８ ７８２ １６８．９３ ７９６３ －８１．２４８７
ｃ ２３８２．４３１２ １２５５．２６１２ －９６３．３３０２ －８６３．２４ －１０２．１ －１８．０５０７
ｄ － － － － － －
ｅ － － － － － －
ｆ ４．２３０１ ５５．７３８９ ６８．５４１２ －１９．３２６３ －１１．２８３１ ２．３０９２

２．３　环境因子对ＣＰＵＥ影响的评价
ＧＡＭ对环境因子的分析表明，逐步回归的最

终模型解释能力为 ６４．１％，在所有因子当中，海
表面温度、海表面盐度、温盐交互项所组成的模

型为最优模型。ＧＡＭ模型的统计结果如表３所

示。Ｆ检验表明，海表面温度对日本鲭 ＣＰＵＥ的
影响最显著，其次是温盐的交互作用和海表面盐

度。海洋环境因子与 ＣＰＵＥ关系如图２所示，可
知日本鲭偏好的海表面温度为１９～２２℃，日本
鲭偏好的海表面盐度为３６．３左右。

表３　环境因子对ＣＰＵＥ影响的ＧＡＭ 模型统计结果
Ｔａｂ．３　ＳｔａｔｉｓｔｉｃａｌｒｅｓｕｌｔｓｏｆＧＡＭ ａｂｏｕｔｔｈｅｉｎｆｌｕｅｎｃｅｏｆｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌｖａｒｉａｂｌｅｓｔｏＣＰＵＥ

模型因子Ｍｏｄｅｌｆａｃｔｏｒｓ Ｐ Ｆ

海表面温度 ＳＳＴ ＜０．０１ ５７．２２５
海表面盐度 ＳＳＳ ０．０４１２ ２．５３５

温盐交互项 ＩｎｔｅｒａｃｔｉｏｎｂｅｔｗｅｅｎＳＳＴａｎｄＳＳＳ ０．０２３３ ４．３０８

图２　海表面温度、海表面盐度与ＣＰＵＥ关系的ＧＡＭ分析图
Ｆｉｇ．２　ＲｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎＳＳＴａｎｄＳＳＳ，ａｎｄＣＰＵＥｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｇｅｎｅｒａｌｉｚｅｄａｄｄｉｔｉｖｅｍｏｄｅｌ
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２．４　ＩＨＩ模型验证
对建模站点和验证站点的ＣＰＵＥ实测值与预

测值进行Ｗｉｌｃｏｘｏｎ（符号秩）检验，结果见表４，两
者的Ｐ均高于显著水平０．０５，说明建模站点和验
证站点的ＣＰＵＥ实测值与预测值之间均无显著性
差异。

表４　建模站点和验证站点的实测ＣＰＵＥ与预测
ＣＰＵＥ之间Ｗｉｌｃｏｘｏｎ检验结果

Ｔａｂ．４　ＴｈｅｒｅｓｕｌｔｏｆＷｉｌｃｏｘｏｎｔｅｓｔｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅ
ｏｂｓｅｒｖｅｄａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥｓｏｆｔｈｅ
ｍｏｄｅｌｉｎｇｓｉｔｅｓａｎｄｖａｌｉｄａｔｉｏｎｓｉｔｅｓ

实测ＣＰＵＥ和预测ＣＰＵＥＯｂｓｅｒｖｅｄａｎｄｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥ Ｐ

建模站点 Ｍｏｄｅｌｉｎｇｓｉｔｅｓ ０．３６８
验证站点Ｖａｌｉｄａｔｉｏｎｓｉｔｅｓ ０．０８２

　　对验证站点的实测ＣＰＵＥ和预测ＣＰＵＥ的相
关系数和显著性进行双尾检验，得出实测 ＣＰＵＥ
与预测 ＣＰＵＥ的 Ｓｐｅａｒｍａｎ相关系数达到０．８０３，
相伴概率小于０．０１，这说明显著性水平为０．０１
时，实测ＣＰＵＥ和预测ＣＰＵＥ之间高度相关，模型
可靠。

２．５　ＩＨＩ模型的定性评价
由图３可知，ＣＰＵＥ和 ＩＨＩ具有相关性：ＩＨＩ

在低于０．２４时，ＣＰＵＥ普遍较低；ＩＨＩ在０．２６～
０．３８时，ＣＰＵＥ增大，虽偶有较高值出现但平均值
不高；ＩＨＩ大于０．４０时，ＣＰＵＥ较高值出现的频率
显著增加，且ＣＰＵＥ大于１０ｔ／网集中出现；当ＩＨＩ
大于０．４２时，ＣＰＵＥ达到最大。

观察图３可得，ＣＰＵＥ较低值主要集中在以
下两个区域：１６°２０′Ｗ～１６°５０′Ｗ和 １７°３０′Ｎ～
１９°００′Ｎ，对应的ＩＨＩ在０～０．２４，在这个范围内，
ＣＰＵＥ不高，平均在１～５ｔ／网；１７°２０′Ｗ～１７°３０′Ｗ
和１９°４０′Ｎ～２０°００′Ｎ范围内，ＣＰＵＥ相对较高，
在５～１０ｔ／网；ＣＰＵＥ较高值集中在 １６°５０′Ｗ～
１７°１０′Ｗ和１９°１０′Ｎ～１９°４０′Ｎ两个区域，对应的
ＩＨＩ在０．２４～０．２８，ＣＰＵＥ值大于１５ｔ／网的出现
了数次；在 １７°２５′Ｗ ～１７°４０′Ｗ 和 ２０°２０′Ｎ～
２０°４５′Ｎ范围内，对应的ＩＨＩ大于０．４０。

图３　建模站点ＩＨＩ等值线和实测ＣＰＵＥ分布
Ｆｉｇ．３　ＩＨＩｃｏｎｔｏｕｒａｎｄＣＰＵＥｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ

ｆｏｒｍｏｄｅｌｉｎｇｓｉｔｅｓ

　　由图４可得出，ＣＰＵＥ和 ＩＨＩ具有明显的相
关性：ＩＨＩ为 ０～０．２０时，对应 的 海 域 为
１６°３０′Ｗ～１７°１５′Ｗ和１７°４５′Ｎ～１９°４５′Ｎ，此时
的ＣＰＵＥ是验证站点中最低的，普遍低于５ｔ／网；
ＩＨＩ在０．２２～０．３２时，即１７°３０′Ｗ～１７°４０′Ｗ和
１９°５０′Ｎ～２０°２０′Ｎ，ＣＰＵＥ较高值出现的频率随
着 ＩＨＩ的增加而增加；ＩＨＩ＞０．３２时，即在
１７°３０′Ｗ～１７°４５′Ｗ和２０°２０′Ｎ～２０°４５′Ｎ区域，
ＣＰＵＥ的较高值集中出现，分布密集。这说明ＩＨＩ
模型预测效果良好。

由图５可知，ＩＨＩ的变化趋势与 ＩＨＩ′高度一
致。由此可见，建立的模型能较好地预测ＣＰＵＥ。
　　综上，ＩＨＩ较高的海域对应较高的实测
ＣＰＵＥ，因此基于分位数回归拟合得出的关系模型
能较好地反映 ＣＰＵＥ与海洋环境因子的关系，预
测能力良好。
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图４　验证站点ＩＨＩ等值线和实测ＣＰＵＥ分布
Ｆｉｇ．４　ＩＨＩｃｏｎｔｏｕｒａｎｄＣＰＵＥｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ

ｆｏｒｔｈｅｖｅｒｉｆｉｃａｔｉｏｎｓｉｔｅｓ

３　讨论

３．１　用分位数回归模型研究的依据及优势
分位数回归已经发展成一套成熟的统计模

型，其方法有系统的统计学理论支撑［２７２９］。建立

分位数回归模型依据的概念是最小绝对偏

差［３０３１］，因此分位数回归基本可以克服传统模型

易受极值影响的缺点。又因本文所使用的样本

数据在时间跨度上只有 ４个月，总数也只有１１２
个，用作建模的站点数量并不多，这些数据没有

呈现出正态分布的特点，而是呈正偏态分布。分

位数回归的一个优点就是对数据的分布不需要

满足正态分布，分位数回归模型能更好地反映因

变量的平均水平［３２］。

３．２　ＩＨＩ分布高低的原因
结合最佳关系模型和 ＧＡＭ模型可得，海洋

环境因子对日本鲭ＣＰＵＥ的影响程度为海表面温
度、温盐交互作用以及海表面盐度，叶绿素ａ浓度
对ＣＰＵＥ没有显著影响。ＧＡＭ模型得出日本鲭
适宜的温度和盐度范围分别为１９～２２℃和３６．３
左右。李显森等［１０］利用渔获量重心法、ＧＡＭ模型

图５　验证站点ＩＨＩ′和ＩＨＩ的变化趋势
Ｆｉｇ．５　ＴｒｅｎｄｓｏｆＩＨＩ′ａｎｄＩＨＩｆｏｒｔｈｅｖｅｒｉｆｉｃａｔｉｏｎｓｉｔｅｓ
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等方法在研究１—８月中东大西洋中部海域鲭鱼
渔场的时空变化时得出，鲭鱼渔场重心的海表温

度在２０～２１℃居多；逄志伟等［３３］利用ＧＡＭ模型
等方法研究中东大西洋海域中上层鱼类ＣＰＵＥ的
月变化、时空分布与海表面温度等环境因子的关

系时，得出渔场的最适ＳＳＴ为 ２０～２２℃，本文得
出的结论与其范围相当；郑波等［３４］利用 ＧＬＭ和
ＧＡＭ模型研究东、黄海日本鲭渔场与环境因子的
关系时得出，适宜的海表盐度在３４左右，本文的
结论与其有所不同，原因在于毛里塔尼亚海域与

中国东、黄海的近海水文条件不同。ＹＵ等［７］通

过选择 ＳＳＴＡ（ｓｅａｓｕｒｆａｃｅｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅａｎｏｍａｌｙ）、
ＳＳＨＡ（ｓｅａｓｕｒｆａｃｅｈｅｉｇｈｔａｎｏｍａｌｙ）和 ＮＰＰＡ（ｎｅｔ
ｐｒｉｍａｒｙｐｒｏｄｕｃｔｉｏｎａｎｏｍａｌｙ）作为环境预测因子拟
合ＨＳＩ模型，发现海表面温度的升高会对夏季东
海日本鲭的生境适宜性产生积极的影响；王从军

等［１１］通过 ＧＡＭ模型分析１９９９—２０１１年海洋环
境因素对东、黄海日本鲭的资源丰度的影响时，

得出海表面温度对日本鲭的资源丰度影响最大；

李显森等［１０］在研究１—８月中东大西洋中部海域
日本鲭渔场的时空变化时得出，海洋环境要素的

显著性强弱顺序依次为海表面温度、经度和叶绿

素ａ浓度。本文同样得出海表面温度对日本鲭的
资源丰度影响最大，这也可从实际情况得到解

释：毛里塔尼亚海域位于几内亚湾暖流和加纳利

寒流的交汇地带，有利于渔场形成，寒暖水团对

应着温度的变化，因此海表面温度对日本鲭的影

响至关重要。ＹＵ等［７］认为东海日本鲭的渔场与

叶绿素ａ浓度成负相关关系；李纲等［３５］利用渔获

产量研究海洋环境因子对东海日本鲭渔场分布

的影响，得出叶绿素 ａ浓度不是形成日本鲭渔场
的主要因素。本文认为９—１２月叶绿素ａ浓度对
日本鲭的 ＣＰＵＥ无显著影响，原因可能是形成渔
场的关键，主要取决于浮游生物的量和规模［３６］，

而除了叶绿素ａ浓度外，营养盐和海流等其他环
境因子同样影响着浮游生物的量和规模；加上本

次调查覆盖的范围不够大，叶绿素 ａ浓度的变化
不大，海表面初级生产力差异小，因此其影响不

明显。

日本鲭的分布和洄游与几内亚湾暖流和加

纳利寒流的交汇场变化有关。９—１２月，ＩＨＩ分布
较高的区域在１７°２５′Ｗ～１７°４５′Ｗ和２０°１５′Ｎ～
２０°４５′Ｎ，对应在图２和图３中的偏北方向。９—

１０月东北信风带向北移动，几内亚湾暖流增强，
加纳利寒流变弱，此后大陆架上盛行向北的海

流，因此日本鲭向北聚集，资源丰度较高。１０—
１２月，北半球入冬，温度降低，日本鲭南迁，进行
越冬洄游［１０］，但总体还是在偏北方向，相应的

ＩＨＩ也较高。
ＩＨＩ分布较低的区域在１６°０２′Ｗ～１６°２８′Ｗ

和１７°３０′Ｎ～１８°５０′Ｎ，为东南方向。原因在于
９—１０月北部有更好的寒暖流交汇场，日本鲭北
游，因此东南区域日本鲭资源丰度较低，ＩＨＩ值也
较低。

３．３　建议
ＩＨＩ模型能较准确地预测日本鲭的 ＣＰＵＥ。

日本鲭的ＩＨＩ分布较高和资源丰度较高的区域在
１７°２５′Ｗ～１７°４５′Ｗ和２０°１５′Ｎ～２０°４５′Ｎ，因此
建议我国灯光围网船在毛里塔尼亚海域 ９—１２
月作业时，尽量使下网区域集中在上述区域，以

增加产量，提高经济效益。日本鲭不仅是毛里塔

尼亚海域小型中上层渔业的重要组成部分，也是

金枪鱼类等的主要食物，因此对其进行养护与管

理十分重要。ＩＨＩ分布较低的区域是１６°０２′Ｗ～
１６°２８′Ｗ和１７°３０′Ｎ～１８°５０′Ｎ，日本鲭主要摄食
浮游生物，因此在９—１２月，可以在此海域适当
增加氮等营养盐，也可以投放少量流木为浮游生

物的繁殖创造条件。

３．４　不足与展望
在研究渔业资源的时空分布时，深度也是重

要的考虑变量之一，因为鱼类被捕获时所处的深

度是由该海域内所有的环境因素共同作用而决

定的［３７］。本文缺乏日本鲭栖息深度的数据，因此

空间上未能说明日本鲭的垂直分布。此外，日本

鲭的时空变动还与溶解氧、上升流和营养盐分布

等因素有关。因此，要想更全面地探索日本鲭时

空分布与海洋环境的关系，还要考虑上述影响因

子。本次调查有效数据较少，因此之后的研究要

尽可能增加站点数量，延长调查时间，扩大调查

范围。另外，如有可能，可以尽量采集各水层的

浮游生物量和日本鲭的胃含物等数据，为更深入

地研究日本鲭的运动模式提供支撑。

本研究得到了毛里塔尼亚政府的许可，并得

到宏东国际（毛里塔尼亚）渔业发展有限公司兰

平勇、林兰英、曾志坚、赵松辉、朱国平先生和“福
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远渔０９７”号船长及全体船员的大力支持，谨致谢
意。

参考文献：

［１］　唐启升．中国专属经济区海洋生物资源与栖息环境

［Ｍ］．北京：科学出版社，２００６：５９９６０７．

ＴＡＮＧ Ｑ Ｓ． Ｍａｒｉｎｅ ｂｉｏｌｏｇｉｃａｌｒｅｓｏｕｒｃｅｓａｎｄ ｈａｂｉｔａｔ

ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔｉｎＣｈｉｎａ’ｓｅｘｃｌｕｓｉｖｅｅｃｏｎｏｍｉｃｚｏｎｅ［Ｍ］．

Ｂｅｉｊｉｎｇ：ＳｃｉｅｎｃｅＰｒｅｓｓ，２００６：５９９６０７．

［２］　ＥＡＳＴＷＯＯＤＰＤ，ＭＥＡＤＥＮＧＪ，ＣＡＲＰＥＮＴＩＥＲＡ，ｅｔａｌ．

Ｅｓｔｉｍａｔｉｎｇｌｉｍｉｔｓｔｏｔｈｅｓｐａｔｉａｌｅｘｔｅｎｔａｎｄｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｏｆｓｏｌｅ

（Ｓｏｌｅａｓｏｌｅａ）ｎｕｒｓｅｒｙｇｒｏｕｎｄｓｉｎｔｈｅＤｏｖｅｒＳｔｒａｉｔ［Ｊ］．

ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｅａＲｅｓｅａｒｃｈ，２００３，５０（２／３）：１５１１６５．

［３］　邓景耀，赵传纟因．海洋渔业生物学［Ｍ］．北京：中国农业

出版社，１９９１：４１３４５２．

ＤＥＮＧＪＹ，ＺＨＡＯ ＣＹ．Ｍａｒｉｎｅｆｉｓｈｅｒｙｂｉｏｌｏｇｙ［Ｍ］．

Ｂｅｉｊｉｎｇ：ＣｈｉｎａＡｇｒｉｃｕｌｔｕｒａｌＰｒｅｓｓ，１９９１：４１３４５２．

［４］　韩保平，方海，阮雯．毛里塔尼亚海洋渔业概况［Ｊ］．现

代渔业信息，２０１１，２６（４）：２０２３．

ＨＡＮＢＰ，ＦＡＮＧＨ，ＲＵＡＮＷ．Ｏｕｔｌｉｎｅｏｆｍａｒｉｎｅｆｉｓｈｅｒｉｅｓ

ｉｎＭａｕｒｉｔａｎｉａ［Ｊ］．ＭｏｄｅｒｎＦｉｓｈｅｒｉｅｓＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ，２０１１，２６

（４）：２０２３．

［５］ 　ＡＬＬＡＹＡ Ｈ，ＢＥＮ ＦＡＬＥＨ Ａ，ＲＥＢＡＹＡ Ｍ，ｅｔａｌ．

ＩｄｅｎｔｉｆｉｃａｔｉｏｎｏｆＡｔｌａｎｔｉｃＣｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌＳｃｏｍｂｅｒｃｏｌｉａｓ

ｐｏｐｕｌａｔｉｏｎｔｈｒｏｕｇｈｔｈｅａｎａｌｙｓｉｓｏｆｂｏｄｙｓｈａｐｅｉｎＴｕｎｉｓｉａｎ

ｗａｔｅｒｓ［Ｊ］．ＣａｈｉｅｒｓｄｅＢｉｏｌｏｇｉｅＭａｒｉｎｅ，２０１６，５７（３）：１９５

２０７．

［６］　ＭＡＣＨＡＤＯＡＭ，ＦＥＬ?ＣＩＯＭ，ＦＯＮＳＥＣＡＥ，ｅｔａｌ．Ａ

ｒｅｓｏｕｒｃｅｆｏｒｓｕｓｔａｉｎａｂｌｅｍａｎａｇｅｍｅｎｔ：Ｄｅｎｏｖｏａｓｓｅｍｂｌｙａｎｄ

ａｎｎｏｔａｔｉｏｎｏｆｔｈｅｌｉｖｅｒｔｒａｎｓｃｒｉｐｔｏｍｅｏｆｔｈｅＡｔｌａｎｔｉｃｃｈｕｂ

ｍａｃｋｅｒｅｌ，Ｓｃｏｍｂｅｒｃｏｌｉａｓ［Ｊ］．ＤａｔａｉｎＢｒｉｅｆ，２０１８，１８：

２７６２８４．

［７］　ＹＵＷ，ＧＵＯＡ，ＺＨＡＮＧＹ，ｅｔａｌ．Ｃｌｉｍａｔｅｉｎｄｕｃｅｄｈａｂｉｔａｔ

ｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｖａｒｉａｔｉｏｎｓｏｆｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌＳｃｏｍｂｅｒｊａｐｏｎｉｃｕｓｉｎ

ｔｈｅＥａｓｔＣｈｉｎａＳｅａ［Ｊ］．ＦｉｓｈｅｒｉｅｓＲｅｓｅａｒｃｈ，２０１８，２０７：６３

７３．

［８］　ＬＩＧ，ＣＨＥＮＸＪ，ＬＥＩＬ，ｅｔａｌ．Ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｏｆｈｏｔｓｐｏｔｓｏｆ

ｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌｂａｓｅｄｏｎｒｅｍｏｔｅｓｅｎｓｉｎｇｄａｔａｉｎｃｏａｓｔａｌｗａｔｅｒｓ

ｏｆＣｈｉｎａ［Ｊ］．ＩｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌＪｏｕｒｎａｌｏｆＲｅｍｏｔｅＳｅｎｓｉｎｇ，

２０１４，３５（１１／１２）：４３９９４４２１．

［９］　王从军，邹莉瑾，李纲，等．１９９９—２０１１年东、黄海鲐资

源丰度年间变化分析［Ｊ］．水产学报，２０１４，３８（１）：５６

６４．

ＷＡＮＧＣＪ，ＺＯＵＬＪ，ＬＩＧ，ｅｔａｌ．Ａｎａｌｙｓｉｓｏｆｔｈｅｉｎｔｅｒ

ａｎｎｕａｌｖａｒｉａｔｉｏｎｏｆｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌａｂｕｎｄａｎｃｅｉｎｔｈｅＥａｓｔ

ＣｈｉｎａＳｅａａｎｄＹｅｌｌｏｗＳｅａｄｕｒｉｎｇ１９９９２０１１［Ｊ］．Ｊｏｕｒｎａｌｏｆ

ＦｉｓｈｅｒｉｅｓｏｆＣｈｉｎａ，２０１４，３８（１）：５６６４．

［１０］　李显森，逄志伟，朱建成，等．中东大西洋中部海域鲐鱼

渔场的时空变化初步研究［Ｊ］．水产科学，２０１８，３７（１）：

３１３７．

ＬＩＸＳ，ＰＡＮＧＺＷ，ＺＨＵＪＣ，ｅｔａｌ．Ｓｐａｔｉａｌｔｅｍｐｏｒａｌ

ｐａｔｔｅｒｎｓｉｎｆｉｓｈｉｎｇｇｒｏｕｎｄｏｆＳｃｏｍｂｅｒｊａｐｏｎｉｃｕｓｉｎｃｅｎｔｒａｌ

ＥａｓｔｅｒｎＣｅｎｔｒａｌＡｔｌａｎｔｉｃＯｃｅａｎ［Ｊ］．ＦｉｓｈｅｒｉｅｓＳｃｉｅｎｃｅ，２０１８，

３７（１）：３１３７．

［１１］　金龙如，孙克萍，贺红士，等．生境适宜度指数模型研究

进展［Ｊ］．生态学杂志，２００８，２７（５）：８４１８４６．

ＪＩＮＬＲ，ＳＵＮＫＰ，ＨＥＨＳ，ｅｔａｌ．Ｒｅｓｅａｒｃｈａｄｖａｎｃｅｓｉｎ

ｈａｂｉｔａｔｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｉｎｄｅｘｍｏｄｅｌ［Ｊ］．ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆ

Ｅｃｏｌｏｇｙ，２００８，２７（５）：８４１８４６．

［１２］　龚彩霞，陈新军，高峰，等．栖息地适宜性指数在渔业科

学中的应用进展［Ｊ］．上海海洋大学学报，２０１１，２０（２）：

２６０２６９．

ＧＯＮＧＣＸ，ＣＨＥＮＸＪ，ＧＡＯＦ，ｅｔａｌ．Ｒｅｖｉｅｗｏｎｈａｂｉｔａｔ

ｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｉｎｄｅｘｉｎｆｉｓｈｅｒｙｓｃｉｅｎｃｅ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｈａｎｇｈａｉ

ＯｃｅａｎＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，２０１１，２０（２）：２６０２６９．

［１３］　范江涛，张俊，冯雪，等．南沙海域鸢乌贼渔场与海洋环境

因子的关系［Ｊ］．上海海洋大学学报，２０１９，２８（３）：４１９

４２６．

ＦＡＮＪＴ，ＺＨＡＮＧＪ，ＦＥＮＧＸ，ｅｔａｌ．Ｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎ

Ｓｔｈｅｎｏｔｅｕｔｈｉｓ ｏｕａｌａｎｉｅｎｓｉｓ ｆｉｓｈｉｎｇ ｇｒｏｕｎｄ ａｎｄ ｍａｒｉｎｅ

ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌｆａｃｔｏｒｓｉｎＮａｎｓｈａａｒｅａ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｈａｎｇｈａｉ

ＯｃｅａｎＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，２０１９，２８（３）：４１９４２６．

［１４］　ＴＨＯＭＳＯＮＪＤ，ＷＥＩＢＬＥＮＧ，ＴＨＯＭＳＯＮＢＡ，ｅｔａｌ．

Ｕｎｔａｎｇｌｉｎｇｍｕｌｔｉｐｌｅｆａｃｔｏｒｓｉｎｓｐａｔｉａｌｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｓ：ｌｉｌｉｅｓ，

ｇｏｐｈｅｒｓ，ａｎｄｒｏｃｋｓ［Ｊ］．Ｅｃｏｌｏｇｙ，１９９６，７７（６）：１６９８

１７１５．

［１５］　ＫＯＥＮＫＥＲＲ，ＢＡＳＳＥＴＴＪＲＧＷ．ＲｅｇｒｅｓｓｉｏｎＱｕａｎｔｉｌｅｓ

［Ｊ］．Ｅｃｏｎｏｍｅｔｒｉｃａ，１９７８，４６（１）：３３５０．

［１６］　冯波，田思泉，陈新军．基于分位数回归的西南太平洋阿

根廷滑柔鱼栖息地模型研究［Ｊ］．海洋湖沼通报，２０１０

（１）：１５２２．

ＦＥＮＧＢ，ＴＩＡＮＳＱ，ＣＨＥＮＸＪ．Ｔｈｅｈａｂｉｔａｔｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙ

ｉｎｄｅｘｏｆＩｌｌｅｘＡｒｇｅｎｔｉｎｕｓｂｙｕｓｉｎｇｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄ

ｉｎｔｈｅｓｏｕｔｈｗｅｓｔＡｔｌａｎｔｉｃ［Ｊ］．ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｆＯｃｅａｎｏｌｏｇｙａｎｄ

Ｌｉｍｎｏｌｏｇｙ，２０１０（１）：１５２２．

［１７］　宋利明，高攀峰，周应祺，等．基于分位数回归的大西洋

中部公海大眼金枪鱼栖息环境综合指数［Ｊ］．水产学报，

２００７，３１（６）：７９８８０４．

ＳＯＮＧＬＭ，ＧＡＯ ＰＦ，ＺＨＯＵ Ｙ Ｑ，ｅｔａｌ．Ｈａｂｉｔａｔ

ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔｉｎｔｅｇｒａｔｉｏｎｉｎｄｅｘｏｆＴｈｕｎｎｕｓｏｂｅｓｕｓｉｎｔｈｅｈｉｇｈ

ｓｅａｓｏｆｔｈｅＣｅｎｔｒａｌＡｔｌａｎｔｉｃＯｃｅａｎｂａｓｅｄｏｎｔｈｅｑｕａｎｔｉｌｅ

ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＦｉｓｈｅｒｉｅｓｏｆＣｈｉｎａ，２００７，３１（６）：

７９８８０４．

［１８］　ＡＮＮＨＢ．Ｓｔｕｄｉｅｓｏｎａｇｅａｎｄｇｒｏｗｔｈｏｆｔｈｅｐａｃｉｆｉｃｍａｃｋｅｒｅｌ

ＳｃｏｍｂｅｒｐｏｎｉｃｕｓＨｏｕｔｔｕｙｎ［Ｊ］．ＢｕｌｌｅｔｉｎｏｆＦｉｓｈｅｒｉｅｓＲｅｓｅａｒｃｈ

ａｎｄＤｅｖｅｌｏｐｍｅｎｔＡｇｅｎｃｙ，１９７１，７：７２４．

［１９］　何晓群，刘文卿．应用回归分析［Ｍ］．２版．北京：中国

人民大学出版社，２００７：１７１１８４．

ＨＥＸＱ，ＬＩＵＷ Ｑ．Ａｐｐｌｉｅｄｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓ［Ｍ］．２ｎｄ

ｅｄ．Ｂｅｉｊｉｎｇ：ＣｈｉｎａＲｅｎｍｉｎＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＰｒｅｓｓ，２００７：１７１

１８４．

［２０］　ＺＨＡＮＧＴＪ，ＳＯＮＧＬＭ，ＹＵＡＮＨＣ，ｅｔａｌ．Ａｃｏｍｐａｒａｔｉｖｅ

ｓｔｕｄｙｏｎＣＰＵＥｓｔａｎｄａｒｄｉｚａｔｉｏｎｏｆｂｉｇｅｙｅｔｕｎａｉｎｔｈｅＩｎｄｉａｎ

５７８



上 海 海 洋 大 学 学 报 ２９卷

Ｏｃｅａｎｕｓｉｎｇｍｕｌｔｉｓｃａｌｅｆｉｓｈｅｒｉｅｓｄａｔａａｎｄｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔｄａｔａ

［Ｃ］／／Ｐｒｏｃｅｅｄｉｎｇｓｏｆｔｈｅ１０ｔｈＷｏｒｋｉｎｇＰａｒｔｙｏｎＭｅｔｈｏｄｓ．

ＤｏｎｏｓｔｉａＳａｎＳｅｂａｓｔｉａｎ，Ｓｐａｉｎ，２０１９．

［２１］　ＳＯＮＧＬＭ，ＺＨＯＵＹＱ．Ｄｅｖｅｌｏｐｉｎｇａｎｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｈａｂｉｔａｔ

ｉｎｄｅｘｆｏｒｂｉｇｅｙｅｔｕｎａ（Ｔｈｕｎｎｕｓｏｂｅｓｕｓ）ｉｎｔｈｅＩｎｄｉａｎＯｃｅａｎ

ｂａｓｅｄｏｎｌｏｎｇｌｉｎｅｆｉｓｈｅｒｉｅｓｄａｔａ［Ｊ］．ＦｉｓｈｅｒｉｅｓＲｅｓｅａｒｃｈ，

２０１０，１０５（２）：６３７４．

［２２］　薛毅，陈立萍．Ｒ统计建模与Ｒ软件［Ｍ］．北京：清华大

学出版社，２００７．

ＸＵＥＹ，ＣＨＥＮＬＰ．ＲＳｔａｔｉｓｔｉｃａｌｍｏｄｅｌｉｎｇａｎｄＲｓｏｆｔｗａｒｅ

［Ｍ］．Ｂｅｉｊｉｎｇ：ＴｓｉｎｇｈｕａＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＰｒｅｓｓ，２００７．

［２３］　ＫＩＭＨＹ，ＬＥＥＣＷ，ＳＨＩＮＪＫ，ｅｔａｌ．Ｄｙｎａｍｉｃｓｉｍｕｌａｔｉｏｎ

ｏｆｔｈｅｂｅｈａｖｉｏｒｏｆｐｕｒｓｅｓｅｉｎｅｇｅａｒａｎｄｓｅａｔｒｉａｌｖｅｒｉｆｉｃａｔｉｏｎ

［Ｊ］．ＦｉｓｈｅｒｉｅｓＲｅｓｅａｒｃｈ，２００７，８８（１／３）：１０９１１９．

［２４］　ＣＯＬＥＣＡ，ＳＭＩＴＨＲＬ．Ｈａｂｉｔａｔｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｉｎｄｉｃｅｓｆｏｒ

ｍｏｎｉｔｏｒｉｎｇｗｉｌｄｌｉｆｅｐｏｐｕｌａｔｉｏｎｓａｎｅｖａｌｕａｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｔｒａｎｓ．

Ｎｏ．Ａｍｅｒ．Ｗｉｌｄｌ．Ｎａｔ．Ｒｅｓｏｕｒ．Ｃｏｎｆ．１９８３，４８：３６７３７５．

［２５］　ＢＲＯＯＫＳＲＰ．Ｉｍｐｒｏｖｉｎｇｈａｂｉｔａｔｓｕｉｔａｂｉｌｉｔｙｉｎｄｅｘｍｏｄｅｌｓ

［Ｊ］．ＷｉｌｄｌｉｆｅＳｏｃｉｅｔｙＢｕｌｌｅｔｉｎ，１９７７，２５（１）：１６３１６７．

［２６］　ＯＫＡＭＯＴＯＨ．ＳｔａｎｄａｒｄｉｚｅｄＪａｐａｎｅｓｅｌｏｎｇｌｉｎｅＣＰＵＥｆｏｒ

ｂｉｇｅｙｅｔｕｎａｉｎｔｈｅＡｔｌａｎｔｉｃＯｃｅａｎｆｒｏｍ１９６１ｔｏ２００５［Ｊ］．

Ｃｏｌｌｅｃｔｉｖｅ Ｖｏｌｕｍｅ ｏｆ Ｓｃｉｅｎｔｉｆｉｃ Ｐａｐｅｒｓ， Ｉｎｔｅｒｎａｔｉｏｎａｌ

ＣｏｍｍｉｓｓｉｏｎｆｏｒｔｈｅＣｏｎｓｅｒｖａｔｉｏｎｏｆＡｔｌａｎｔｉｃＴｕｎａｓ，２００６，６０

（１）：１４３１５４．

［２７］　ＹＵＫ，ＬＵＺ，ＳＴＡＮＤＥＲＪ．Ｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ：ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎｓ

ａｎｄｃｕｒｒｅｎｔｒｅｓｅａｒｃｈａｒｅａｓ［Ｊ］．ＴｈｅＳｔａｔｉｓｔｉｃｉａｎ，２００３，５２：

３３１３５０．

［２８］　李育安．分位数回归及应用简介［Ｊ］．统计与信息论坛，

２００６，２１（３）：３５３８，４４．

ＬＩＹＡ．Ａｎｉｎｔｒｏｄｕｃｔｉｏｎｔｏｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎａｎｄｉｔ’ｓ

ａｐｐｌｉｃａｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｓｔａｔｉｓｔｉｃｓ＆ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＦｏｒｕｍ，２００６，２１

（３）：３５３８，４４．

［２９］　ＫＯＥＮＫＥＲ Ｒ．Ｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ．Ｅｃｏｎｏｍｅｔｒｉｃｓｏｃｉｅｔｙ

ｍｏｎｏｇｒａｐｈｓ［Ｍ］．Ｌｏｎｄｏｎ：ＣａｍｂｒｉｄｇｅＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙＰｒｅｓｓ，

２００５．

［３０］　ＣＡＤＥＢＳ，ＮＯＯＮＢＲ．Ａｇｅｎｔｌｅｉｎｔｒｏｄｕｃｔｉｏｎｔｏｑｕａｎｔｉｌｅ

ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｆｏｒｅｃｏｌｏｇｉｓｔｓ［Ｊ］．ＦｒｏｎｔｉｅｒｓｉｎＥｃｏｌｏｇｙａｎｄｔｈｅ

Ｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ，２００３，１（８）：４１２４２０．

［３１］　李群峰．基于分位数回归的面板数据模型估计方法［Ｊ］．

统计与决策，２０１１（１７）：２４２６．

ＬＩＱＦ．Ｅｓｔｉｍａｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｏｆｐａｎｅｌｄａｔａｍｏｄｅｌｂａｓｅｄｏｎ

Ｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ［Ｊ］．Ｓｔａｔｉｓｔｉｃｓ＆Ｄｅｃｉｓｉｏｎ，２０１１（１７）：

２４２６．

［３２］　焦璨，王宣承，张敏强，等．分位数回归：心理统计方法

的重要补充［Ｊ］．中国考试，２００９（１）：９１５．

ＪＩＡＯＣ，ＷＡＮＧ Ｘ Ｃ，ＺＨＡＮＧ Ｍ Ｑ，ｅｔａｌ．Ｑｕａｎｔｉｌｅ

ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ：ａｎｉｍｐｏｒｔａｎｔｓｕｐｐｌｅｍｅｎｔｔｏｔｈｅｐｓｙｃｈｏｌｏｇｉｃａｌ

ｓｔａｔｉｓｔｉｃｓ［Ｊ］．ＣｈｉｎａＥｘａｍｉｎａｔｉｏｎｓ，２００９（１）：９１５．

［３３］　逄志伟，李显森，朱建成，等．中东大西洋中部海域中上

层鱼类中心渔场的时空变化［Ｊ］．生态学杂志，２０１６，３５

（１１）：３０７２３０７９．

ＰＡＮＧＺＷ，ＬＩＸＳ，ＺＨＵＪＣ，ｅｔａｌ．Ｓｐａｔｉｏｔｅｍｐｏｒａｌｐａｔｔｅｒｎｓ

ｏｆｃｅｎｔｒａｌｆｉｓｈｉｎｇｇｒｏｕｎｄｏｆｐｅｌａｇｉｃｆｉｓｈｅｓｉｎｔｈｅｓｅａａｒｅａｏｆ

ｃｅｎｔｒａｌＥａｓｔｅｒｎＣｅｎｔｒａｌＡｔｌａｎｔｉｃ［Ｊ］．ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆ

Ｅｃｏｌｏｇｙ，２０１６，３５（１１）：３０７２３０７９．

［３４］　郑波，陈新军，李纲．ＧＬＭ和ＧＡＭ模型研究东黄海鲐资

源渔场与环境因子的关系［Ｊ］．水产学报，２００８，３２（３）：

３７９３８６．

ＺＨＥＮＧＢ，ＣＨＥＮＸＪ，ＬＩＧ．Ｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅ

ｒｅｓｏｕｒｃｅａｎｄｆｉｓｈｉｎｇｇｒｏｕｎｄｏｆｍａｃｋｅｒｅｌａｎｄｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌ

ｆａｃｔｏｒｓｂａｓｅｄｏｎＧＡＭａｎｄＧＬＭｍｏｄｅｌｓｉｎｔｈｅＥａｓｔＣｈｉｎａＳｅａ

ａｎｄＹｅｌｌｏｗＳｅａ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＦｉｓｈｅｒｉｅｓｏｆＣｈｉｎａ，２００８，３２

（３）：３７９３８６．

［３５］　李纲，陈新军．夏季东海渔场鲐鱼产量与海洋环境因子

的关系［Ｊ］．海洋学研究，２００９，２７（１）：１８．

ＬＩＧ，ＣＨＥＮＸＪ．Ｓｔｕｄｙｏｎｔｈｅｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎｃａｔｃｈｏｆ

ｍａｃｋｅｒｅｌａｎｄｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌｆａｃｔｏｒｓｉｎｔｈｅＥａｓｔＣｈｉｎａＳｅａｉｎ

ｓｕｍｍｅｒ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＭａｒｉｎｅＳｃｉｅｎｃｅｓ，２００９，２７（１）：１

８．

［３６］　许永久，张敏．东南太平洋智利竹
4

鱼渔场浮游生物数

量分布及与渔场关系［Ｊ］．海洋渔业，２００７，２９（４）：２８９

２９５．

ＸＵＹＪ，ＺＨＡＮＧＭ．ＤｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｏｆｐｌａｎｋｔｏｎｏｎＴｒａｃｈｕｒｕｓ

ｍｕｒｐｈｙｉｆｉｓｈｉｎｇｇｒｏｕｎｄｓｏｆｔｈｅＳｏｕｔｈｅａｓｔＰａｃｉｆｉｃａｎｄｉｔｓ

ｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｗｉｔｈｆｉｓｈｉｎｇｇｒｏｕｎｄｓ［Ｊ］．ＭａｒｉｎｅＦｉｓｈｅｒｉｅｓ，

２００７，２９（４）：２８９２９５．

［３７］　ＨＵＳＴＯＮＭＡ．ＩｎｔｒｏｄｕｃｔｏｒｙＥｓｓａｙ：ｃｒｉｔｉｃａｌｉｓｓｕｅｓｆｏｒｉｍｐｒｏｖｉｎｇ

ｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｓ［Ｍ］／／ＳＣＯＴＴＪＭ，ＨＥＧＬＵＮＤＰＪ，ＭＯＲＲＩＳＯＮ

Ｍ Ｌ．ＰｒｅｄｉｃｔｉｎｇＳｐｅｃｉｅｓＯｃｃｕｒｒｅｎｃｅｓ：ＩｓｓｕｅｓｏｆＡｃｃｕｒａｃｙ

ａｎｄＳｃａｌｅ．Ｃｏｖｅｌｏ，ＣＡ：ＩｓｌａｎｄＰｒｅｓｓ，２００２：７２１．

６７８



６期 宋利明，等：毛里塔尼亚海域日本鲭时空分布与海洋环境的关系

Ｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎｓｐａｔｉｏｔｅｍｐｏｒａｌｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｏｆｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌａｎｄ
ｍａｒｉｎｅｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔｖａｒｉａｂｌｅｓｉｎｔｈｅｗａｔｅｒｓｎｅａｒＭａｕｒｉｔａｎｉａ

ＳＯＮＧＬｉｍｉｎｇ１，２，３，４，ＸＵＨｕｉ１，ＣＨＥＮＭｉｎｇｒｕｉ１，ＥＢＡＮＧＯＮＧＡＮＤＯＮａｒｃｉｓｓｅ１

（１．ＣｏｌｌｅｇｅｏｆＭａｒｉｎｅＳｃｉｅｎｃｅｓ，ＳｈａｎｇｈａｉＯｃｅａｎＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙ，Ｓｈａｎｇｈａｉ　２０１３０６，Ｃｈｉｎａ；２．ＮａｔｉｏｎａｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇＲｅｓｅａｒｃｈ
ＣｅｎｔｅｒｆｏｒＯｃｅａｎｉｃＦｉｓｈｅｒｉｅｓ，Ｓｈａｎｇｈａｉ　２０１３０６，Ｃｈｉｎａ；３．ＫｅｙＬａｂｏｒａｔｏｒｙｏｆＳｕｓｔａｉｎａｂｌｅＥｘｐｌｏｉｔａｔｉｏｎｏｆＯｃｅａｎｉｃＦｉｓｈｅｒｉｅｓ
Ｒｅｓｏｕｒｃｅｓ，ＭｉｎｉｓｔｒｙｏｆＥｄｕｃａｔｉｏｎ，Ｓｈａｎｇｈａｉ　２０１３０６，Ｃｈｉｎａ；４．ＣｏｌｌａｂｏｒａｔｉｖｅＩｎｎｏｖａｔｉｏｎＣｅｎｔｅｒｆｏｒＤｉｓｔａｎｔＷａｔｅｒＦｉｓｈｅｒｉｅｓ，
Ｓｈａｎｇｈａｉ　２０１３０６，Ｃｈｉｎａ）

Ａｂｓｔｒａｃｔ：Ｆｒｏｍｄａｔａｃｏｌｌｅｃｔｅｄａｔ１１２ｓｉｔｅｓｉｎｗａｔｅｒｓｎｅａｒＭａｕｒｉｔａｎｉａｆｒｏｍＳｅｐｔｅｍｂｅｒ２０ｔｈｔｏＤｅｃｅｍｂｅｒ３１ｓｔ，
２０１７，ｔｈｅｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｍｏｄｅｌｂａｓｅｄｏｎＱｕａｎｔｉｌｅＲｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｗａｓｅｓｔａｂｌｉｓｈｅｄｕｓｉｎｇ７８％ ｒａｎｄｏｍｌｙ
ｓｅｌｅｃｔｅｄｓｉｔｅｓｂｅｔｗｅｅｎｃａｔｃｈｐｅｒｕｎｉｔｅｆｆｏｒｔ（ＣＰＵＥ）ｏｆｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌ（Ｓｃｏｍｂｅｒｊａｐｏｎｉｃｕｓ）ａｎｄｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌ
ｆａｃｔｏｒｓｓｕｃｈａｓｃｈｌｏｒｏｐｈｙｌｌａｃｏｎｃｅｎｔｒａｔｉｏｎ，ｓｅａｓｕｒｆａｃｅｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅａｎｄｓｅａｓｕｒｆａｃｅｓａｌｉｎｉｔｙ，ａｎｄｔｈｅ
ｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥｍｏｄｅｌｗａｓｖａｌｉｄａｔｅｄｂｙｔｈｅｒｅｍａｉｎｉｎｇ２２％ ｓｉｔｅｄａｔａ，ｔｈｅｎＧｅｎｅｒａｌＡｄｄｉｔｉｖｅＭｏｄｅｌ（ＧＡＭ）
ｗａｓｕｓｅｄｔｏｅｖａｌｕａｔｅｔｈｅｉｍｐａｃｔｏｆｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌｆａｃｔｏｒｓｔｏＣＰＵＥ．Ｔｈｅｉｎｔｅｇｒａｔｅｄｈａｂｉｔａｔｉｎｄｅｘ（ＩＨＩ）ｏｆｃｈｕｂ
ｍａｃｋｅｒｅｌｉｎｔｈｅｗａｔｅｒｓｎｅａｒＭａｕｒｉｔａｎｉａｗａｓｃａｌｃｕｌａｔｅｄ．ＴｈｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥｖａｌｕｅｓｏｆｔｈｅｍｏｄｅｌｅｄａｎｄ
ｖａｌｉｄａｔｅｄｓｉｔｅｓｗｅｒｅｔｅｓｔｅｄｂｙＷｉｌｃｏｘｏｎｔｅｓｔ．ＴｈｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥｖａｌｕｅｓｗｅｒｅｔｅｓｔｅｄｂｙＳｐｅａｒｍａｎｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎ
ａｎｄｄｏｕｂｌｅｔａｉｌｔｅｓｔｓ．ＴｈｅｒｅｌａｔｉｏｎｓｈｉｐｂｅｔｗｅｅｎＩＨＩａｎｄＣＰＵＥｗａｓａｎａｌｙｚｅｄ．Ｔｈｅｒｅｓｕｌｔｓｓｈｏｗｅｄｔｈａｔ：ｔｈｅ
ｍｏｓｔｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔａｌｆａｃｔｏｒａｆｆｅｃｔｉｎｇＣＰＵＥｏｆｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌｗａｓｓｅａｓｕｒｆａｃｅｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅ，ｆｏｌｌｏｗｅｄ
ｂｙｔｈｅｉｎｔｅｒａｃｔｉｏｎｂｅｔｗｅｅｎｔｅｍｐｅｒａｔｕｒｅａｎｄｓａｌｉｎｉｔｙａｎｄｓｅａｓｕｒｆａｃｅｓａｌｉｎｉｔｙ，ｗｈｉｌｅｃｈｌｏｒｏｐｈｙｌｌａｃｏｎｃｅｎｔｒａｔｉｏｎ
ｈａｄｎｏｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｅｆｆｅｃｔｏｎＣＰＵＥ；ｔｈｅｒｅｗｅｒｅｎｏｓｉｇｎｉｆｉｃａｎｔｄｉｆｆｅｒｅｎｃｅｓｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅｐｒｅｄｉｃｔｅｄＣＰＵＥａｎｄｔｈｅ
ｎｏｍｉｎａｌＣＰＵＥｏｆｔｈｅｍｏｄｅｌｅｄｓｉｔｅｓｏｒｔｈｅｖｅｒｉｆｉｅｄｓｉｔｅｓ；ｔｈｅＩＨＩｍｏｄｅｌｈａｄｇｏｏｄｐｒｅｄｉｃｔｉｖｅａｂｉｌｉｔｙｏｎＣＰＵＥｏｆ
ｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌ；ｔｈｅｈｉｇｈｅｒＩＨＩｗｅｒｅｄｅｆｉｎｅｄｉｎｔｈｅａｒｅａｓｏｆ１７°２５′Ｗ －１７°４５′Ｗ ａｎｄ２０°１５′Ｎ－
２０°４５′Ｎ．ＩｔｗａｓｓｕｇｇｅｓｔｅｄｔｈａｔｔｈｅＣｈｉｎｅｓｅｆｉｓｈｉｎｇｖｅｓｓｅｌｓｓｈｏｕｌｄｃｏｎｃｅｎｔｒａｔｅｔｈｅｉｒｆｉｓｈｉｎｇｅｆｆｏｒｔｓｉｎｔｈｉｓａｒｅａ
ｏｎｔｈｅｓｅｃｏｎｄｈａｌｆｏｆｔｈｅｙｅａｒｉｎｏｒｄｅｒｔｏｉｎｃｒｅａｓｅｔｈｅｉｒｃａｔｃｈ．
Ｋｅｙｗｏｒｄｓ：ｃｈｕｂｍａｃｋｅｒｅｌ；ｓｐａｔｉｏｔｅｍｐｏｒａｌｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎ；ｍａｒｉｎｅｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔ；ｑｕａｎｔｉｌｅｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎ；ｉｎｔｅｇｒａｔｅｄ
ｈａｂｉｔａｔｉｎｄｅｘ；Ｍａｕｒｉｔａｎｉａｗａｔｅｒｓ

７７８


